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Ogoblna budowa programu
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Ogoblna budowa programu

» Glowne wykorzystane technologie
« MySQL
» Python (szkielet programu, wiekszosc¢ kodu)

* Porter stemmer

» C++ (algorytmy wymagajgce wydajnosci: model
(ANN))

* biblioteka FANN
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Pobieranie dostepnych danych

* Notowania akcji i indeksow

* Yahoo.com
» dzienne notowania znormalizowane ze wzgledu
na split-y | dywidendy
* Artykuty
* Proquest

* przygody: zmiana wygladu strony, resety |
wytgczanie komputera, ponowne scigganie
artykutow

®

* tgczenie rozdzielonych wydan |
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Baza danych

» 2 czescli
* notowania akcji, indeksow (z Yahoo.com)

 artykuty prasowe (Wall Street Journal, Financial
Times z ProQuest)
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Baza danych — notowania

Company Classification )

CompanySectorType
+ Mame : string

CompanylndustryType I
+ Mame : string I

* |

Quotation

Asset

Date : date

Open : double
High : double
Low : double
Close : double
AdjClose : double

Yolume : double

+ Symbol : string
+ ShortMName : string
+ Mame : string

StockExchange

+ ShortMame : string

+ Mame : string

CompanySnapshot__parti

Index Classification )

IndexGeneralType I

+ Mame : string I
|

IndexType I
+ Mame : stringl

*I

Split Dividend
+ Date : date + Date : date
+ Ratio : int + Amount : double

SnapshotDate : date
LastTradeDate : date
Capitalization : double
SharesOutstanding : int
Employees : int

Revenue : double
EnterpriseValue : double
TotalCash : double
TotalDebt : double
OperatingCashFlow : double
LeveredFreeCashFlow : double
MostRecentCuarter : date
Beta : double

)

Stockindex |

T




Baza danych - artykuty

Newspaper

Issue

+ Mame : string

NAICSCode

+ Code : string

+ PublicationDate : date

DocumentType

+ Mame : string

Article

NewspaperCompany

+ Mame : string

+ Ticker : string

Duns

OrdinalMumber : int

Title : string
Abstract : string
ArticleText : string
Authors : string

Section : string

ColumnMame : string

WordCount : int

Person

+ MName : string

ArticleSubject

+ Mame : string

+ Code : string

ArticleClassifcationCode

- Code : string

+ Mame : string
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Baza danych
podstawowe statystyki

* Artykuty
* Przedziat czasowy: 1997-04-01 — 2007-04-01

* Rozmiar plikow (strony HTML) na dysku: ok.
60GB

* Notowania akcji i indeksow

* Przedziat czasowy: do 200/7-06-15

» Rozmiar plikow (strony HTML i CSV) na dysku:
ok. 20 MB

» Rozmiar catej bazy danych: ok. 8 GB : &
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Baza danych — notowania
podstawowe statystyki

* Indeksow: 73
* Firm: 8672



Baza danych — artykuty
podstawowe statystyki

WSJ FT
Wydania 2806 3104
Artykuty 422009 765117
Brakujgce artykuty 341 9
min 1 1
Artykutéw w wydaniu 2\72(3 1 507’23 5 4463:;
SD 77,73 52,4
tytut 0 0
\a/¥|¥ybbr3tr;/ea$tl;/it3’fu streszczenie 7,23%  13,58%
tekst 9,55% ~0%
meta-atrybuty 18 14
Subjects 74,19%  62,50%
Section 25,72%  99,73%
Companies 48,04%  36,10%
2 - Document
ra%?;?gprsgﬁt\évyvbranych types 73,71%  62,62%
Column
name 21,71% 0,00%
Classification
codes 25,74% 0,00%
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Artykuty — czyszczenie danych

» Dane o firmach opisywanych w artykule

* Lgczenie danych o firmie (wg nazwy)
dostepnych w roznych artykutach jako meta-
atrybuty:

* Nazwa
* NAICS (klasyfikacja przemystowa)
* Duns (jednoznacznie identyfikuje firme)
» Symbol (ticker)
* redukcja: z 46318 do 42554
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Artykuty — czyszczenie danych

* Artykut — czyszczenie tekstu

» usuwanie tabel (i tu np. tekst w tabeli)

» wstawianie NULL do DB zamiast "

* usuwanie wpisu ,Copyright ...”

» zamiana specjalnych znakow HTML-a na zwykte
» usuwanie koncowki ,,; [NUMER]" w tytule
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Artykuty — czyszczenie danych

» Spostrzezenie: niektore artykuty czesciowo
powtarzajg sie w danym wydaniu
* roznig sie meta-atrybutami,
* jeden jest rozszerzong wersjg drugiego

* Rozwigzanie pierwszego problemu —
tgczenie (sumowanie meta-atrybutow)
tozsamych artykutow
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Artykuty — czyszczenie danych

» 2 artykuty sg tozsame jesli ponizszy program
zwrocl , TRUE™:
« if(text[0] '=NULL AND text[1] '= NULL):
- if(text[0]==text[1]) RETURN TRUE
> else:

* if(abstract[0] = NULL AND abstract[1] '= NULL):
- if(abstract[0]==abstract[1]) RETURN TRUE
« else if(title[0]==title[1]) RETURN TRUE

- RETURN FALSE

» Redukcja liczby artykutow: z 421863 do __° .
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Proste eksperymenty

* Dane:
- Szereg czasowy zwrotow ((v-v _)/v._ ) ze
znormalizowanych kwotowan indeksu S&P500.
* Przedziat czasowy: 2003-04-01 — 2007-04-01

* 0od 926 do 1002 elementow szeregu czasowego
* Przewidywanie zwrotu dzien naprzod

* zbiory:
* trenujacy: pierwsze 90% szeregu
- testujacy: kolejne 10% ey

16/25



Proste eksperymenty

» Parametry:
» dtugosc ,pamieci”
» wielkosc¢ zbioru walidacyjnego
* maksymalna liczba epok/iteracji uczacych

» algorytm uczacy (On-line, batch, Rprop,
QuickProp)

» Liczony bfad:
« NMSE:

* Y, Y'— wartoscC oczekiwana i wartosc otrzymana z .
modelu

« NMSE(Y", Y) = E((Y'- YA/E((EY - Y)?) = MSENVar(Y) ;.
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Przysztosc

» Dalsze oczyszczanie danych (moze)

* tgczenie b. podobnych artykutow (zmieniona kolejnosc¢
stow, dodane jedno zdanie itp.)

* ignorowanie artykutow np. z kolumny humorystycznej
gazety

* Pomysty
» zastosowac podstawowe reprezentacje tekstu (TF-IDF)
* uwzgledni¢ model wyceny akcji (CAPM)
* uzyc predefiniowany stownik waznych zwrotow
» przewidywanie cen akcji firm i sektorow przemystu
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Dzickuje za uwage!



